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Estimación 3
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Estimación 4
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Estimación 5

Histograma para Espesor
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Estimación 6

Distintos problemas de inferencia

Dado un modelo para los datos:

• Estimar µ y σ
• Dar un intervalo de confianza para µ y σ
• Elegir entre (contraste de hipótesis):

µ ≥ 250  o  µ < 250

• Comprobar la validez del modelo (contraste
de bondad de ajuste).
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Estimación 7

Métodos de Estimación
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Estimación 8

Métodos de los momentos
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Estimación 9

Método de los momentos: Distribución normal

µ

σ ℜ∈


















 −

−= x
x

xf X ,
2

1
exp

2

1
)(

2

σ
µ

σπ

?,¿ :Parámetros σµ

222
2

1
2

2

1
1

1

21

][

][

),,(,,,

µσα

µα

σµ

+===

===

∑

∑

=

=

XE
n

x
a

XE
n

x
a

xfxxx

n

i i

n

i i

XnK

22

1

22 1
ˆ

ˆ

sxx
n

x
n

i
i =−=

=

∑
=

σ

µ



Estimación 10

Método de máxima verosimilitud
(Introducción)

Una fuente radiactiva emite partículas según un proceso
de Poisson con media λ desconocida. Durante 10 minutos
se han contado el número de partículas emitidas:
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Estimación 11

Función de verosimilitud
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Estimación 12

Función de verosimilitud
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Estimación 13

Estimación por
máxima verosimilitud
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Estimación 14

Máx. verosimilitud: Distribución normal
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Estimación 15

Máx. Verosimilitud: Poisson
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Estimación 16

Máx. verosimilitud: Binomial(n,p)
Proporción defectuosas = ¿ p ?
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Estimación 17

Distribución de media (normal)
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Estimación 18

Histograma de Espesores
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Estimación 19

Distribución de S2 (Normal)
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Estimación 20

Distribución χ2
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Estimación 21
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Estimación 22

Distribución de S2 (Normal)
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Estimación 23

Histograma de Espesores
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Estimación 24

Distribución de la media (general)
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Estimación 25

Binomial
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Estimación 26

Poisson
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Estimación 27

Propiedades de los estimadores

• Centrados:

• Varianza mínima:

• Error cuadrático medio mínimo

• Consistentes
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Estimación 28

Ejemplo 1
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Estimación 29

Ejemplo 2
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